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Riesgos Financieros Globales Complejos

Profit and Loss Distributions

A
Market
Operational | | Refurns

Loss H/ H\
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¢, Porque Riesgos Complejos ?

Tipo de Riesgo Segundo Tercer Cuarto
Momento Momento Momento
(Varianza) (Sesgo) (Kurtosis)
Mercado y Alto Cero Arriba de 3
Liquidez (0 Excel)
Crédito Moderada Moderada Moderada
Operacional Bajo Alto Alta
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Promedio tiene alto riesgo

Emplear y tomar decisiones
con los promedios

Name: Devoluciones ?_ =~
Lognormal Distribution
>
5
@
o
2
a P5 = 1.945.32
b 50000 120000 180000 240000 3,00000 3,600.00 4
B vy % 4 iy
Location 0.00 |~ &) Mean[1,00000| 2 %  Std. Dev.[500.00 |+ 5

Probability

Normal Distribution

PS5 = 835 51

90000 100000  1,100.00

Std. Dev. [100.00 | = &g
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A Sobering Example of the Flaw of Averages taken from Dr. Savage's INSIGHT xla.

“onsider the state of a drunk, wandering around on a busy highway. His average position is the
enterline, so........

The
State of
the drunk
at his AVERAGE
position is

ALIVE

But the AVERAGE State
of the diunk is

DEAD
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Banca versus Industry Oll &Gas

Riesgos Financieros

Profit and Loss Distributions

'

! Market /)\ \
/

Operation Returns . .
Loss ~—, \7/ |
[
! |

1
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Mismo patron de riesgo

Pensar que todo las variables
inciertas en las finanzas de los
cliente se modelan con
distribuciones normales 0
iguales, aplica a carteras

|
b2

Name: |Precio de Venta

Triangular Distribution

Frobability

1 I I 1 1 T
100.00 120.00 140.00 160.00 180.00 200.00

q [riny 5

Maximum [=200 | * S

P iy [

Minimum [=100 | * Sk

Likeliest[=125 | * %;
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Name: | Devoluciones e A
Discrete Uniform Distrbution
2
= 0 -
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o
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0 0 40 600 800 1,000

P |-ty B 4 |ty E7

Minimum 0 “5 Meximum| 1000 5
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Relaciones complejas

No considerar la relacion
gue tienen las variables
financieras de los clientes

y la Carteras, el Riesgo o oo
puede magnificarse si las o2 —
dependencias son il
altamente positivas

Precio y Volumenes de
Ventas

Actividad Econdmicay
Cartera de Consumo

Certainty Bands
W 10%
W 25%
50%
| Mo0%
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Pensar en ubicacion solamente

:‘ Define Assumption: Cell F13 : (= [ 1 i S
SOlam ente pe nsar y Edit View Parameters Preferences Help

empleal‘ en las variables Name: PARTICIPACION DE MERCADO

de entrada a los modelos Minimum Extreme Distribution
de evaluacion la
ubicacion o medidas de
tendencia central, primer
momento en la estadistica
del riesgo, los resultados
del los flujos pueden ser

|
553

Probability

sorprendentes!! = sy o
0.00 11.00 1200  13.00 14.00 1500  16.00 17100
P -ifiity H;:_ 4 iy
Likeliest [0 * %  Scale 100 4
l 0K ] l Cancel ] [ Enter l ’ Gallery ] l Comrelate... ] ’ Help l
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Opinion de expertos no tomarla en cuenta

Sl
>

NO hacer anéI|S|S Name: | Vertas- Unidades
exhaustivo por la falta de Uniform Distribution
informacion histoérica

No experimentar lo
Imposible o el stress en
los créditos individuales y
carteras

Frobability

| | | | |
99000000 110000000 121000000 132000000  1430,000.00

D ity 5 q ity 5
Minimom | 1.00000000 | * % Maximum 150000000 |+ %
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Que variables financieras son criticas

No conocer el riesgo Volatilidad Monte Carlo del Flujo
global a través de la de Caja

Volatiidad Monte Carlo v o

aplicada al Flujo de Caja. e e
Las  variables  que Ay ey
Impactan las finanzas de i oo | I

los clientes N

Muy poca prioridad en
mitigacion y monitoreo de
las variables financieras
riesgosas

No Covenants dinamicos!!

* - Comelated assumption (sensitivity data may be misleading)
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Entorno y Macroeconomia

No tomar en cuenta la
variables exoégena en los
modelos de analisis en
créditos y carteras

No realizar Pruebas de
Stress

Todo puede pasar !!!

¢, Competencia ?

¢, Tasas de Cambio?
¢.Ciclos Econdmicos ?
¢, Ambiente Politico ?
¢ Inflacion ?

¢ Tasa de Intereses ?
¢, Cambios Politicos?
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Las dos caras de la moneda: Rentabilidad y

Riesgo , muy poco se definen

Enfocarse solamente en la
rentabilidad del Flujo de Caja
de la empresa y no en el
riesgo !!

No ver su camino , magnitud
y volatilidad en el tiempo
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10,000 Trids 5556 Displayed
Flujo de Caja de Operaciones St Foreezstvalss
80 (Trigls 10000
Base Case S178
O §176
o Median 8177
Node:
00 4 3% |Stendard Devigtion 8107
4 Variznce §1143
B e 0N
y m Kurtosis 281
y Coef. of Variability 06013
300 |Minimum [s224)
05 Maximum 811
> y an g Mezn St Error 01
z m %
3 3 Percentile Forecast values
0 03
i Pil0 (524)
002 - ] 81
PR 87
W m 120
o PO §150
P §77
i g [P0 04
il 94
0 | a0
a il o918
il 811
0
wip ‘ ‘
§100 $200
} ity Certainty: 454
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Falla de los 3 escenarios

Realizar Analisis de Escenarios
solamente con el Optimo, Mas
Probable y Pésimo cuando
evaluamos riesgos en creditos
individuales o carteras.

Modelos de 20 variables y 3
escenarios se combinan mas de 3
millones de alternativas !!!

Analisis de What-IF Escenarios en Modelos

Escenarios Riesgos Discretog Combinacion de What-If Escenarios
3 3 27
3 5 243
3 10 59.049
3 20 3.486.784.401
3 30 205,891,132,094,649

10,000 Trials Frequency View 9,954 Displayed
UTILIDAD_BRUTA
0.05 - 500
0.04 - 400
= al
= 0.03 - 300 ©
& Optimists = 51.200.00 4 &
o Median = $127.18 T
(r 0.02 medio = $136.50 - 200 Q
P55 = ($3596.43
001 — = - 100
0.0 ] " g ; o
(5800.00) (3400.00) 50,00 5$400.00 S800.00 §1,200.00
[ -Infirity Certainty: |100.00 % | |Infinity

Escenarios 1.0Optimista
2.Mas Probable
3.Pésimo

Problemas

Muy dificil de calcular y muy probable de eliminar errores

Probabilidad es igual para todos los Escenarios.

Valores en los tres Escenarios en todos los riesgos son discretos.
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Impacto de los Productos Primarios

Los Flujos de caja experimentan mas S \
volatilidad por los productos primarios 7
“Cone of Uncertanty’ v
¢Quien no tiene en sus INsumos Unceranty increases oertine. 7
estos commodities? (evenifrisks say te same) 7 ,
Ny
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Descubrir los Clusters en Carteras

Salario Mivel de
Anual Endeudamto.
Grupc (Miles] iMiles}
1 533 § 60
1 £ 36 g 61
i 535 o4
1 538 § 63
i 540 565
2 535 T
2 £ 36 £ AO
2 538 550
2 §30 5 61
2 841 B 63
2 543 565
2 41 5 A0

Grupo 1: Morosos
Grupo 2- Mo Morosos

Dauida

& B

& ES

5B

563

*

562

& &1

*
[ |

# MOroGos

W Mo Monosos

TE0 |
559

o0

=T

& 00

32

3

23 $3 540

Salarie Anual

42 J4
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Descubrir los Clusters y Las futuras Perdidas en
Carteras

- N
. . ‘s *
40000 —
. ¢ ’ + .
2000% ——= . .
4 PR
0.00% Mﬂ#—;ﬁ-ﬂfm
. 0-
0 a0 100 150
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Poca Validacion o Backtesting a Modelos

FECHA VaR Operativo

operativas

20-Juk10 515203798 154550545 350853250 0
21-Juk10  5237.801.03  1,88169327  3,358,107.76 0 7,000,000.00
22-Juk10  4360488.08 143687192 2,923,584.14 0
23-Juk10 483254379 450823135 20,668 44 0 £,000,000.00
24-Juk10 504821118 497393563 747224 55 0 / \ A\
25-Juk10 487503202 5626,381.05  -751,359.03 1 5,000,000.00 ‘ vﬂ\
26-Juk10 475195465 6,106,51831 -1,354,563.66 1 £ 000.000.00 \(WW f A )
27-Juk10 445644277 554553721 -1,089,084.44 1 Caith )
28-Jul10 480789767 124207862  3,565819.05 0 3 000.000.00 f \ [ \ !\. ;\f “l v ——VaRQperativo
29-Jub10 4,118,811.05 2,869,19477  1,249616.28 0 o 1 \/ \i i‘ U ¥ 'l —— Pérdidas operativas
30-Juk10  4658,302.15  4,695,814.26 -36,512.11 1 2,000,000.00
3M-Juk10  5088,357.50 3552,043.96  1,517,313.54 0 -~ V '\ f
1-Aug-10 422195821  3,24508222 975,875.99 0 1,000,000.00
2-Aug-10 430221975 208,315.00  4,093,904.75 0 V
-Aug-10 495209635  1,023,281.48  3,028,814.87 0 0.00 T T T
4-Aug-10  4TFTO71.88  4,452312.08 325,159.82 0 20-Jul-10 27-Jul-10 3-Aug-10 10-Aug-10
S-Aug-10 453304723  2,327,452.54  2,205,5094.60 0
6-Aug-10 4,853 20187 228352300 2,584677.97 0
7-Aug-10 532208313 340648104 191558800 0 . : .
8-Aug-10 503247892 279653054 227594638 0 Indicador binario
9-4ug-10 525318098 511482757 14435341 0 132
0-4ug-10 548274501 450625082 726,454.19 0
1-Aug-10 468121870 239579766  2,285421.04 0 1 -4+ +
2-Aug-10 5144 00484 4 456,569.45 B27,335.39 0 o8
3-Aug-10 529568128  3,0045326%  2,291,14859 0
4-Aug-10 451075324 4,434 67036 75,082.83 0 05
15.38% 0s ) o
El medelo =& rechaza bajo basilea al transforn ' # Indicador binaria
0.2
I T S e
) ) D ) ] L (v (5] o o ] (5] (5]
ML e S T R A
LA A S L I ALV,
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Falta de Métricas de Control

Probabilidad de Incumplimiento Carteras o
Creditos Individual

Volatilidad del Cash-Flow — Carteras o Crédito
Individual

% Var Monte Carlo ( Valor a Riesgo No
Parametrico)

% Cvar Monte Carlo No Parametrico ( Valor a
Riesgo No Parametrico)
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Perfil de Riesgos con el mismo %VAR y

diferente %CVAR

VaR

VAN

VaR

21
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¢, Porque Simulacion & Optimizacion Estocastica?

Enumerar todas las interacciones de los riesgos e impactos a objetivos.
Mitigar la falla del promedio y los escenarios.

Riesgos no normales.

Dependencias mas sofisticadas.

Informacidn escasa o limitada.

Tomar en cuenta variables exogenas.

Cuantificacion del riesgo objetivamente.

Solucion a problemas de Agregacion.

Analisis Multidimensional y mitigacion del riesgos.

Analisis parciales y/o extremos.

Desarrollo de nuevas métricas de riesgo.

Pruebas de stress y experimentar lo imposible.

Validacion de Analisis a través de Bootstrap.

Prondsticos complicados

Analisis Multiobjetivos y alternativas (Optimizacion Estocastica)
Trueques de Rentabilidad y Riesgos (Optimizacion Estocastica )
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Variables de
Decision y Exogenas

Parametros
Constantes

ORACLE
CRYSTAL BALL

Diagrama de Analisis de Riesgo

INVERSIONES
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MODELO
Relaciones

Variables

Aleatorias
(X)
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Categoria de Riesgo y Probabilidad de Quiebra o
Insolvencia

Relacién activo, pasive y las calificaciones
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Riesgo de Credito y sus componentes

Frecuencia del Fallido Severidad del Fallido
Crediticio (PD) Crediticio ( EAD *LGD)
Proceso binomial.
Modelo Factorial. Puede emp'earse
Regresion logistica. cualquier distribucion
Matrices de transicién. ti
Redes Neuronales. continua.
Regresion poisson. En ocasiones se juntan
Merton & Black and Scholes OP distribuciones poniendo
fondos '
Probabilidad de lineas de LCD=1- Prob. de
solvencia Recuperacion (Tp)

Probabilidad del escenario
Extremo-microcrédito.

Probabilidad de Indicadores
Financieros.
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Modelo de Riesgo de Crédito:

Simulacion & Optimizacion

watiables de decidon {:—I:;'i.EI:; Iparii:ipal:ilJ
1 0% EL MODELO Variable Pronosticada
L]
E 7 e ) CoL rp{‘l'tp] = | } E[r?]
w g j s - " |Walor de [a cartera por la
ol = | iprobabilidad de
o Y 4 5% + |imeumplimients per 1 PERDIDA ESPERADA
oI " DEL PORTAFOLIO DE
o ) menos la prebabilidad de
- L ﬂ, o . CREMTOS
(S V] recuperacion dado el
W = & 5% incumplimients
- 7 5%
E B 1%
) 5%
il 5%
Walea de la
Cartera C
i i Et 1] £1%
Efr Eftnd] 0%
E[r E[t 353] 1%
La exposicion tambien es una variable de E:J' Egi:;: g:
confrol. Ei & Eft 6 6] B %
Efr E[tin 7] 5%
Paor cada segmento de cartera se deben E : = EE:::} ;‘:2
especificar 2 varizbles aleatorias. Efi 10 Efn 9 10] E7 %

La estimacion de la perdida esperada no
es una funcion lineal ‘ .
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Pronostico: Riesgo de Credito.

2000 Trials Freguency View 1.962 Displayed

Perfil de Riesgo Crediticio Banco AAA
&0
0.03 -
50
m A my
= 1 40 Z
= 0.02 - 0
—
= 30 @
e =
S 2
o  E— 95% CreditVar = 3.38% 20
LIy ‘ Perdida Esperada = 2 15% 1
4 0
D-DD ’ 1 1 1 1 1 1 1 1 1
1.11% 1.47% 1.84% 2.21% 258% 295% 3.32% 368% 405%
percent
P [215% Certainty: |40.76 % 4 |infinity
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Analisis de Carteras & Clientes

Ingresos mensos Perdida Esperada

700,000.00

600,000.00

500,000.00

400,000.00
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200,000.00

100,000.00

(100,000.00)

Analisis de Cartera de Créditos
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